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||| Qurest ce que ChatGPT ? Comment

fonctionne-t-il (fonctionnement de base) ?
= Chat + GPT

- GPT est un Large Language Model, un « perroquet
stochastique » : a partir d'un prompt il propose un
prochain token probable

Démo

- Chat discussion controlée (de facon a ne pas produire des
textes illégaux) avec le LLM :

* controdle a I'aide d’un fine tuning et d’'un pré prompt

Démo

* prompt = ensemble des couples (question, réponsef ‘ I ‘




HHHHHHHHHH‘ Qu’est ce que ChatGPT ? Comment
fonctionne-t-il ?
s Par défaut ChatGPT :

— Ne cherche pas a dire la vérité

— Ne cherche pas a répondre a vos questions

- N’a pas de bases de données ou se trouve I'information

ETSI
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CONSCIENT A

Quand la science répond a la question : nos IA sont- :
elles conscientes 7
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De quoi ChatGPT est-il VRAIMENT capable 7 | Ft.
SciencedAll ChatGPT : la philosophie du baratin

149k vues « ilya 2 ans




HHHHHHHHHH‘ AG, ol comment utiliser une information

recente ou adaptée a un domaine
« LLM :

- Leurs modeles sont construits a un instant ¢
— Comment compléter votre prompt qui est une question sur
lactualité ?

- Leurs modeles sont (pour la plupart) construits sur des textes
généralistes
— Comment compléter un prompt qui traite d'un domaine

tres spécifique ?
= RAG = Moteur de recherche + LLM HHHHHHHHHH

L
Démo
uen Normandie




[l o utistion des LLM en ta
qu’Enseignant Chercheur en Informatique

= Enseignement = Chercheur = Administratif
- Produire des B Et}l.dlier des - Organiser
articles

ressources . - Rédiger
pédagogiques, Faire de la
ressources recherche : - Représenter
d’évaluation * hypothese

— Répondre aux ° expérimentation
Grndiants adation Il
étudiants Publier
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[l o utistion des LLM en ta
qu’Enseignant Chercheur en Informatique

= Enseignement Attention Administratif
— Produire de ] S ) - Organiser
* Les copies d’écrans proposées .
r(ESdsourc.es sont réelles avec des fautes de - Rediger
pedagogiqu frappes, d’orthographes, etc. )
ressources — Représenter
d’évaluatio: « Je vais trés certainement faire de
, I'anthropomorphisme.....
- Répondre au:

questions des + validation
étudiants Publier
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n premier exemple remeédiation pour la

HHH\HHHHH\H Edgogie Imverae
= Objectif : aide a I’écriture de voix off

= Par exemple que dire pour présenter ce transparent :

Il Qu'est ce que ChatGPI ? Comment
"fonctionne-t-il (fonctionnement de base) ?
= Chat + GPT

- GPT est un Large Language Model, un « perroquet
stochastique » : a partir d'un prompt il choisit un
prochain token probable

Démo

- Chat contréle ce que produit le LLM, de facon a ne pas
produire des textes illégaux. Comment ? a I'aide...

* d’un fine tuning
* d’un pré prompt g ‘ ‘ ‘ ’ W

Démo

X Dekstre - TNSA Roven Normandic
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T Pour I’enseignement




n premier exemple : remédiation pour la
édagogie inversée

O

a Transparent2.pdf
PDF

Voici le deuxiéme transparent d'une présentation sur |'utilisation des
LLM dans |'enseignement supérieur. Peux tu écrire ce que je dois dire
aux personnes présentes en utilisant un sktyle oral mais correct.

T Pour I’enseignement
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T Pour I’
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n premier exemple : remédiation pour la
dagogie inversée

D'accord ! Voici un exemple de texte que vous pouvez dire a l'oral en vous appuyant sur le contenu du
transparent :

« Alors, avant de rentrer dans des usages concrets, voyons d'abord ce qu'est ChatGPT et comment il
fonctionne, de maniére assez simple.

Le nom est parlant : “"Chat”, c'est l'interface de dialogue que nous connaissons, et "GPT" c'est le moteur
derriére, un Large Language Model.

Concrétement, GPT, c'est ce qu'on appelle parfois un “perroquet stochastique” : il ne “comprend” pas au
sens humain, mais il calcule, a partir d'un prompt, quel est le mot ou plutdt le token le plus probable a la
suite. Il enchaine ainsi pour produire du texte qui parait cohérent.

Ensuite, il ne faut pas oublier la partie "Chat". Le réle de cette couche, c'est de contréler et encadrer ce que
le modéle produit. Lidée est d'éviter qu'il génére des textes dangereux ou illégaux. Pour y parvenir, il y a
deux mécanismes principaux : d'abord du fine funing, c'est-a-dire un ré-entrainement sur des données

chaoisies, et ensuite ce qu'on appelle un pré-prompt, une sorte de consigne permanente intégrée au modéle,

On va maintenant illustrer ca rapidement avecune [ |, e démonstration. » O Transparentz




n deuxiéme exemple : produire des QCM

HHH\HHHHH\H Mo
= Objectif : produire des questions a I'aide de ChatGPT

= Prompt :

LaTeXEn30Min.pdF

Voici un cours d'introduction au langage LaTeX. Crée dix questions a

choix multiples avec a chaque fois trois mauvaises réponses et deux

bonnes réponses. L'évaluation de chague réponse aura une note

comprise entre -1 et 1 point. Chague bonne réponse cochée

rapportera 1/2 point. Chague mauvaise réponse choisie rapportera

-1/3 de point. Je veux une précision de 5 chiffres aprés la virgule

pour les nombres flottant. Je veux ces questions au format XML ‘ ‘ I ‘

T Pour I’enseignement

Moodle.
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Un deuxiéme exemple : produire des QCM

M OOd Ie Voici dix questions a choix multiples au format XML Moodle basées sur un cours d'introduction au
’ langage LaTeX. Chaque question comporte deux bonnes réponses et trois mauvaises réponses,
= Résultat :

avec une notation précise a cing chiffres aprés la virgule. Les bonnes réponses rapportent 0.50000

point chacune et les mauvaises réponses infligent une pénalité de -0.33333 point chacune.
xml
Jud
c
g <quiz>
[<b) .
c <question
9 <name>
g <text>Qu'est-ce que LaTeX ?</text=>
c </name>
_GJ <questiontext = >
- <text=><![CDATA[LaTeX est :]]=</text=
= </questiontext>
o . i} :
& =dnswer = -
m mme <text=Un langage de programmation utilisé pour la composition de documents sc
Correction automatisée de formulaires QCM </answer>
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HHHHHHHHHH dousiams exemple : produire des QCM
MOOdle 0 %~ Question £ - Actions £t - Statut £x -

T Nom de question / Numéro
o Resu}tat . - d'identification
Jud
% O := Comment insére-t-on une Maodifier [ st
E équation mathématique en | Rigle 2
Q LaTeX ? '
= d
§=2
(<)
7y}
c
Q@ Pour insérer une équation mathématique :
—
g O := Qu'est-ce que LaTeX ? 7 Modifier ~ 8
0. Préte =
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Une aide pour l'analyse
bi bl iog ra p h iq u e A SURVEY OF PROMPT ENGINEERING METHODS IN LARGE

] PouVOiI’ comparer deS LANGUAGE MODELS FOR DIFFERENT NLP TASKS
tEChniqueS ’ apprOCheS d,un Shubham Vatsal & Harsh Dubey

Department of Computer Science
New York University, CIMS

méme domaine

{sv2128,hd2225}@nyu.edu

ABSTRACT

Large language models (LLMs) have shown remarkable performance on many different

3 9 pag es Natural Language Processing (NLP) tasks. Prompt engineering plays a key role in adding
more to the already existing abilities of LLMs to achieve significant performance gains

3 9 teC h n I u eS d e ro m t on various NLP tasks. Prompt engineering requires composing natural language instruc-
q p p tions called prompts to elicit knowledge from LLMs in a structured way. Unlike previous
state-of-the-art (SoTA) models, prompt engineering does not require extensive parameter

V4 V4

prese ntes re-training or fine-tuning based on the given NLP task and thus solely operates on the
~ , , embedded knowledge of LLMs. Additionally, LLM enthusiasts can intelligently extract

29 taCh eS d e TAL p rese ntes LLMs’ knowledge through a basic natural language conversational exchange or prompt
engineering, allowing more and more people even without deep mathematical machine

learning background to experiment with LLMs. With prompt engineering gaining pop-

ularity in the last two years, researchers have come up with numerous engineering tech-

niques around designing prompts to improve accuracy of information extraction from the

LLMs. In this paper, we summarize different prompting techniques and club them to-

gether based on different NLP tasks that they have been used for. We further granularly

highlight the performance of these prompting strategies on various datasets belonging to

that NLP task, talk about the corresponding LLMs used, present a taxonomy diagram and

discuss the possible SoTA for specific datasets. In total, we read and present a survey of
44 research papers which talk about 39 different prompting methods on 29 different NLP
tasks of which most of them have been published in the last two years.

|
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Pour la recherche

bibliographique
= Utilisation d'un RAG

— Moteur de recherche
- LLM

Ici
NotebookLM

Démo
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= NotebookLM

sources @

Sélectionner toutes les sources

Une aide pour I'analyse

L] g 3 @ m

@ m

g @ @0 @ @3 m

a m

o

vd.pdf

2201.11903v6.pdf

2203.11171v4.pdf

2205.10625v3.pdf

2205.11822v2.pdf

2210.00720v2.pdf

2210.02406v2.pdf

2210.03493v1.pdf

2210.03629v3.pdf

2211.10435v2.pdf

2211.12586v4.pdf

2301.13808v3.pdf

2302.00093v3.pdf

2302.00618v1.pdf

2302.12246v5.pdf

2303.05396v1.pdf

2303.16416v3.pdf

2304.1391v2.pdf

2305.03268v1.pdf

2305.04091v3.pdf

2305.06599v3.pdf

<]

<]

<]

<]

<

Prompt LLM

83 Paramétres « Partager

0 1 4

I Enregistrer dans la note

catégorise les différentes techniques de prompt engineering

Catégorisation des Techniques de Prompt Engineering

Les sources fournies mettent en évidence une variété de techniques de prompt engineering qui peuvent étre classées en
fonction de leur approche et de leur objectif.
1. Techniques Basées sur le Raisonnement Explicite:
@ Chain-of-Thought (CoT) : Encourage le modéle de langage & générer des étapes de raiscnnement intermédiaires avant
de produire la réponse finale. Cette approche vise & améliorer la performance sur des taches de raisonnement complexes.
feage
O Différentes variantes de CoT existent :
W Zero-Shot-CoT : Ne nécessite pas d'exemples et s'appuie sur la capacité du modéle 4 générer des raisonnements
de maniére autonome. 7 11 12 31
W Manual-CoT : Utilise des exemples annotés manuellement pour guider le modéle dans la génération de
raisonnements. 12 31
M Auto-CoT : Génére automatiquement des exemples de raisonnement en regroupant les questions du jeu de données.
11 12 13 31 4
M Self-Consistency (SC) : Améliore CoT en échantillonnant plusieurs chemins de raisonnement et en sélectionnant la
répense la plus cohérente. 5 7 10 11

@ Least-to-Most Prompting (LtM): Décompose un p en sout plus simples, résolus

séquentiellement par le medéle. Cette technique est efficace pour les taches impliquant des listes ou des séguences. 5 7
i @ &

@ Program-Aided Reasoning: Utilise le modele de langage pour générer du code qui résout e probléme. Cette approche tire

parti de la capacité des modéles pré-entrainés sur du code, comme Codex, & raisonner logiquement. 7 13 23 24 42
2. Techniques Basées sur la Génération d'Exemples Supplémentaires:

@ Synthetic Prompting: Le modéle de langage est utilisé pour générer des exemples supplémentaires & partir d'un
ensemble initial limité. Cette approche vise a améliorer la diversité et I'informativité des données utilisées pour le
prompting. 9 23 26 43 44

3. Techniques Basées sur la Sélection d'Exemples:

@ Active-Prompt: Sélecti les les plus i a annoter afin de minimiser I'effort humain. Des métriques

d'incertitude sont utilisées pour identifier les questions les plus difficiles. 10 11 23 25 .

@ Complexity-based Example Selectio
élevée, favorisant ainsi la diversité et l'informativité des exemples utilisés. 2 9 43 46 .

Sélectionne les exemples présentant la complexité de raisonnement Ia plus

4. Techniques Basées sur I'Inté ion de C

@ Retrieval-Augmented Generation (RAG): Intégre des informations provenant d'une source de connaissances externe
pour enrichir le contexte du prompt. Cette approche, dont I'architecture a été discutée dans notre conversation
précédente, permet d'améliorer |a précision et |a factualité des répenses générées. 20 49

©OlImplicit RAG: Le modéle effectue la récupération d'informations de maniére implicite, sans nécessiter de base de
données vectorielle. 20 50
5. Techniques Basées sur la Structure du Prompt:

@ Maieutic Prompting: Utilise des questions intermédiaires pour guider le modéle de langage vers la solution. 35 51

@ ReAct Prompting: Combine les "pensées” d'un agent avec une recherche d'informations en domaine ouvert pour aboutir &
une réponse. 4 14 27 41 52

6. Techniques Hybrides:

Quelles sont les principales techniques de prompt engineering mentionnées 2 Quels jeux de données sont utilisés pour éva




. y I ‘

||| Evolution en 2025 : ChatBot — Agent

= Aujourd’hui les ChatBot sont capables :
— D’aller chercher de I'information sur la Web

— De raisonner, décomposer en
taches

— De controler votre navigateur

- De synthétiser différentes
sources d'information

- De faire tout é la fOiS . ChatGPT vient de détruire DeepSeek

(et tous les autres)

Ludo Salenne &
B1kvues-ilyajour
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[I[jf°autres utilisations

= M’aider dans le développement (Copilot)
= M’aider a trouver des sujets d’examens

= M’aider a généraliser un probleme, a trouver des solutions
reconnues

= M’aider a rédiger, corriger mes documents francais ou anglais

= M’aider a comprendre un vocabulaire que je ne maitrise pas
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Conclusion
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| C’est gratuit, c’est toi le produit !

D'aprés ce que tu sais de moi, dessine une image qui me
représente

Pour te représenter, voici ce que j'imagine pour l'image :

Je vois une scéne qui évoque l'ingénierie pédagogigue dans un contexte
universitaire avec des éléments technigues et académiques. Dans cette scéne,
une personne se tient devant un tableau ou un écran de présentation (concu en
LaTeX, avec le style de Beamer), expliquant des concepts en ingénierie. L'arriere-
plan inclurait des détails subtils tels qu'un diagramme ou des éléments de code
en C et Python. Quelques symboles mathématiques ou composants technigues
(tableaux, spécifications en LaTeX) renforcent ['atmosphére académique et

technique.

Je vais maintenant générer cette image !




||[[| St c’est gratuit, c’est toi le produit
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